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教育经历

华东师范大学 (复旦大学联合培养) 学术博士 计算机科学与技术学院 2023.09 –至 今

东华大学 学术硕士 计算机科学与技术学院 2020.09 – 2023.03

河南财经政法大学 本科 计算机科学与技术学院 2016.09 – 2020.06

 研究方向

大模型深度推理与效率优化: 研究通过训练范式与推理策略优化提升大模型复杂推理能力，包括 Deep

Reasoning、Test-time Scaling、推理路径优化与推理效率优化（Reasoning Efficiency）

Agentic RL: 研究基于 Agentic Reinforcement Learning 的智能体能力训练，包括 Tool Use、Planing与持续

自我进化，探索具备自主决策与长周期任务执行能力的智能体系统。

 实习经历

字节跳动 中国交易与广告 筋斗云人才计划（多模态大模型算法工程师） 2025.07 –至 今
01 - Reasoning-based SafetyGPT-GRM奖励模型训练

• 背景: 面向电商治理与安全场景，研发具备推理能力的通用奖励模型（GRM），用于对前置模型生成的 CoT推理结果
进行反思校验、质量过滤与可解释分析，提升领域数据质量与模型推理可靠性。

• 内容: (1)提出推理判定范式 PRA → A′R′，使 GRM能够基于问题 P、推理过程 R与答案 A生成反思推理 R′ 并输

出判定结果 A′，实现对模型推理质量的自动评估，并应用于二次反思校验、模型校准等业务领域；(2)针对传统 critic
模型在业务落地中存在的推理路径依赖与误差累积问题，提出判定结构 PRA → A′R′A′′，使首 token A′ 直接承担

高置信度筛选任务，从而支持高精度阈值过滤与高质量样本挖掘；(3)为了进一步优化GRM的首token卡阈值优化的
能力，设计 SFT + RL Merge Loss联合训练框架。对首token使用 SFT Loss保证判定稳定性，对剩余推理过程使用
GRPO loss

• 效果: (1) 在 Ecom-GRM-Reasoning-Bench 上，对多模型输出进行反思校验，相比直接生成答案平均提升准确率
+6.3 ∼ +6.75 PP；(2) 在领域 Benchmark 中，首 token A′ 的高精度筛选 Recall 达 26.86%，相比 A′′ 提升 +26.77
PP；(3)在 90% Precision条件下，Merge Loss相比纯 GRPO训练 Recall提升 +2.9 PP

02 -仲裁智能化算法（客服专项）
• 背景: 面向电商仲裁场景，建设智能化仲裁能力，在申诉率不提升、用户满意度不下降的前提下替代部分人工客服，
并提升仲裁处理时效与判定准确率。

• 内容: (1) 参与并落地 SOP规则驱动的仲裁决策系统，将原端到端大模型升级为 可强规则 follow 的模块化多模型架
构，通过原子决策节点组合完成仲裁方案生成；(2)训练并上线 policy检索模型、时效判断模型、判证模型与方案生
成模型，实现标签识别→ SOP规则检索→时效判断→举证有效性判定→售后方案生成的自动化仲裁流程；(3)构
建辅助识别模型，包括首次反馈时间识别模型以及预测仲裁单是否能协商一致，补充仲裁关键决策信息

• 效果: 核心模型已上线应用于仲裁系统，支撑客服仲裁自动化决策流程,关键模块中 policy检索模型 ACC 88.78%;细
分场景+商品类型识别 91.08%;时效判断模型 ACC 98.95%，判证模型 ACC 90.78%，方案模型 ACC 89.49%

 项目经历

01 -大模型专业思维提升技术研究 华为 技术核心人员 2024.12 – 2025.12

• 背景: 以 o1 为代表的深度推理模型在复杂任务中展现出显著优势，但开源模型在复杂推理能力上仍存在明显差距，
因此探索提升开源模型深度推理能力的方法，以增强其在复杂任务中的表现。

• 内容: 模拟人类解决复杂问题时的思维过程，设计并定义一系列思维算子（如规划、问题分解、信息提取、假设与启
发、反思、小结与转折等）；结合 Inference Scaling Law，在模型生成过程的关键位置插入思维算子，引导模型按照
指定思维模式进行多步推理，从而提升复杂问题求解能力。

• 效果: 在 AIME24数学竞赛数据集上，Qwen2.5-32B准确率达到 33%，相较原始模型提升 +10 PP。

02 -基于大模型的代码智能化技术 华为 子模块技术负责人 2023.11 – 2024.11

• 背景: 构建具备“检索—复用—改写”能力的代码大模型，使其生成流程更接近人类程序员的编程思维模式。
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• 内容: 通过合成低资源代码数据提升模型在低资源场景下的代码生成能力；结合智能代码检索获取与需求相关的高
质量代码片段，增强模型代码复用能力；最后通过风格一致性微调，引导模型生成与上下文规范一致的代码。

• 效果: 成功构建面向代码生成场景的 Copilot系统，集成代码生成、代码补全与代码风格优化等核心能力。

03 - R1-Zero深度思考能力高效复现（GRPO） 项目介绍 主要贡献人 1.1K Star 2025.03 – 2025.04

• 开源社区最早复现 R1-Zero自发反思能力的项目之一，基于 GRPO强化学习方法实现深度思考能力训练，核心实现
仅约 200行代码，仅依赖基础深度学习库，具备良好的轻量性与可复现性。

• 显著降低 R1复现训练成本：仅需 5步强化训练即可使 Qwen2.5-3B准确率稳定在 60%+，峰值约 70%；训练至 30
步时模型格式遵循能力接近 100%，并在 200步内模型表现出“Aha Moment”。

04 -基于深度思考的大模型自主工具学习方法 开源项目 主要贡献人 2025.04 – 2025.09

• 利用大模型的深度思考能力探索复杂任务中的主动式工具使用策略，使模型能够自主判断是否调用工具、选择合适
工具，并将工具结果整合到推理过程中，从而扩展模型能力边界。

• 设计两种工具使用机制：“边想边干”（Think-Act）与“专业分工”（Planner-Executor）；通过强化学习训练赋予模
型自主工具调用能力，使其在生成过程中能够动态选择工具辅助问题求解。

• 模型在复杂任务中能够主动调用工具，在简单任务中保持无工具推理，并在未见任务上展现良好的泛化能力；在 9
位数以上复杂数学问题上，相较基线模型 Qwen2.5-7B-Instruct，准确率提升 +16.7 PP。

 论文列表

[*: 导师第一作者,学生为第二作者; †: 通讯作者；横线加粗: 本人;曾用名：Haixia Han]
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 竞赛经历

01 -快慢思考混合模型训练方法 华为火花奖 技术负责人 2025.09 – 2026.01

• 背景: 针对 Test-time Scaling慢思考范式中的“过度思考（Overthinking）”问题，提出快慢思考混合训练方法，使
模型能够根据问题难度自适应控制推理长度，在保持推理能力的同时减少冗余生成。

• 内容: 设计基于 GRPO的两阶段 Rollout训练策略，构建包含长/短推理路径以及正误反馈的对比学习信号，引导
Policy模型学习生成正确且更简洁的推理过程，从而提升推理效率。

• 效果: 在 AIME24、MATH500、GPQA-D等推理基准上，在保持官方准确率不下降的前提下，实现输出 Token数量
减少 40%+，显著提升模型推理效率与实际部署可行性。

02 -基于认知诊断的大模型持续进化与知识更新研究 华为火花奖 技术负责人 2024.09 – 2025.02

• 背景: 现有大模型持续训练通常采用“评估—合成—训练”的迭代范式，但评估多停留在答案级别，难以细粒度刻
画模型能力，导致模型真实能力与错误根因难以被有效诊断。

• 内容: 引入认知诊断（Cognitive Diagnosis）思路，以知识点组件的形式细粒度刻画模型能力；构建任务知识点库
并建立问题—知识点映射关系，在评估阶段定位模型错误的知识点来源，从而指导针对性数据合成与持续训练。

• 效果: 在数学推理、代码补全及综合学科测试等多个基准任务上，相比现有合成数据训练方法取得更优性能表现。



 基金情况

面向大语言模型的持续学习方法研究 优秀博士生学术创新能力提升计划 2024.09 –至 今

项目负责人

基于大模型的智能教材问答关键技术研究 人工智能赋能心理/教育学科交叉研究项目 2025.05 – 2025.11

项目负责人 已结项

面向大语言模型的持续学习方法研究 博士研究生科研创新基金 2023.12 – 2024.12

项目负责人 已结项

♡ 获奖情况

上海市优秀毕业生 2023.03

东华大学优秀硕士毕业论文 2023.03

学业奖学金一等奖学金 2020.10-2022.10

河南省优秀学位毕业论文 2021.07


	[][c]ICBlue 教育经历
	[][c]ICBlue 研究方向
	[][c]ICBlue 实习经历
	[][c]ICBlue 项目经历
	[][c]ICBlue 论文列表
	[][c]ICBlue 竞赛经历
	[][c]ICBlue 基金情况
	[][c]ICBlue 获奖情况

